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Abstract: There is a positive correlation between Baidu index based on the amount of web search and trading volume on the 

platform of P2P. In this paper, there are 184 daily data between July 1, 2016 to December 31, 2016 as sample data. I constract 

two regression modles, one includes Baidu index and the other is included with lagged Baidu index to predict trading volume 

from pat platform. Therefore, I select randomly 20 daily data from January 1, 2017 to February 28, 2017. Compared with the 

true value and predicted value results show that the prediction effect, containing lag regression model of a Baidu index is better 

than the regression model with Baidu index. Taking into account the Baidu index factor P2P volume research, both in line with 

the development trend of Internet financial data, but also enrich the research content and research methods P2P. 
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摘要：基于百度指数的网络搜索量对于P2P平台成交量有着正相关关系。本文以拍拍贷2016年7月1日至2016年12月31

日共184天日数据为样本数据，分别建立不含百度指数的回归模型和含有滞后一期的百度指数的回归模型对该公司平台

成交量进行预测研究，并随机抽取2017年20个日数据和预测值比较，结果表明含有滞后一期百度指数的回归模型的预

测效果好于不含百度指数的回归模型。把百度指数因素考虑到P2P成交量研究中，既符合互联网金融大数据的发展态

势，也丰富了P2P的研究内容和研究方法。 
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1．引言 

搜索引擎的发展为中国经济发展注入了活力，也改

变了人们的行为方式。用户享受搜索引擎带给自己丰富

的信息量的同时也把自己的行为记录在了搜索引擎上。

大量的搜索引擎记录汇聚在一起，成为反映用户的行为

信息和某些经济规律趋势的有力工具。近年来，互联网

信息技术不断发展和普及，大数据时代改变了一些行业

的商业模式，得数据者得天下，能够把沉淀的数据里的

商业价值挖掘出来是很多学术界、商界乃至政界都在尝

试的思想和行动指南。目前，基于网络搜索数据进行的

研究主要表现在流感预测、失业率预测、旅游地客流量

预测、房地产销售预测、汽车销量预测等方面。Ginsberg 

等[1]利用 Google 搜索引擎端的搜索数据检测流感的爆

发；Askitas 等[2]运用搜索数据，研究德国的失业率；孔

令硕[3]基于百度指数研究了互联网搜索量和大众汽车实

际销售量之间的关系，发现加入百度指数后的模型预测

精度有了很大的提高。 

百度搜索引擎在中国搜索引擎市场上独占鳌头。据

2016年4月中国互联网信息中心基于中国网民搜索行为

调查而发布的《2015年中国网民搜索行为调查报告》显

示，截至2015年12月，我国搜索引擎用户达到56623万人，

用户规模较2014年年底增长4400万，增速为8.4%，使用

率为82.3%。在搜索引擎市场中，仅百度一家公司，其综

合搜索品牌渗透率占93.1%，手机端综合搜索品牌渗透率

占87.5%，PC端综合搜索引擎品牌渗透率占92.4%。鉴于

此，本文选择用百度公司旗下的百度指数来衡量网络搜

索量。 

互联网信息技术的发展也带动了互联网金融尤其是

P2P平台的发展。根据网贷之家的统计数据显示，截至2017

年2月，累积平台数量5882家，运营平台数量为2335家，

其他平台或提现困难，或停业，或跑路，给投资者带来了

不可挽回的损失。无论是投资者还是借款人都会在进行交

易之前对平台进行搜索了解，搜索记录就成为了百度指数

的一部分。本文主要针对网民的搜索行为对P2P平台的成

交量展开研究。 

2．文献综述 

伴随着搜索引擎的发展，许多学者开始研究搜索量

和市场实际需求量之间的关系，发现二者呈显著的正相

关关系，并且在预测模型中引入互联网搜索量有助于提

高模型的预测精度。目前市场上用的比较多的是谷歌公

司提供的谷歌趋势和百度公司提供的百度指数，虽然其

提供的是经过一定加工后的包含搜索量信息的数据，但

是也可以反映一定的趋势。考虑到百度在搜索引擎领域

市场渗透率较高，本文采用百度指数作为网络搜索量的

代理变量。 

曹小琳，牟红[4]基于百度指数构建回归模型对全国商

品房销售面积进行拟合和预测。李山、邱荣旭[5]基于百度

指数研究国内66个5A级旅游景区网络搜索量及其实际客流

量的关系。刘颖等[6]以谷歌趋势上的搜索量为基础，研究

网络搜索量和股票指数之间的关系，其对于上证指数的收

益率也具有很好的预测效果。刘伟江，李映桥[7]运用主成

分分析方法合成搜索指数对台湾地区消费者信息指数进行

预测，发现预测数据比官方公布的数据提前一个月左右。 

互联网信息技术的发展带动了学者们对网贷平台的研

究，关于P2P平台的实证研究也在不断涌现。王丹，张洪潮

[8]参照企业与银行的信用风险等级评价指标分析框架，运

用层次分析法等方法构建了P2P网贷平台信用风险评价指

标体系。欧阳慧[9]以宜人贷为例，对P2P网络借贷面临的

主要风险进行识别与分析，构建了P2P网络借贷风险预警理

论框架。叶夏菁[10]基于BP神经网络与半监督学习构建网

贷平台信用评估模型。骆建文等[11]介绍了大数据背景下的

互联网融资平台信用评级。王程龙、陈程[12]基于决策树建

立P2P网贷平台信用评级体系研究。李敏芳、田晨君[13]采

用因子分析法对我国31家P2P网贷平台进行评级。 

综上所述，P2P平台确实存在风险问题，监管有待完

善，国内外学者对于网贷P2P平台的研究多是进行评级或

者风险预警。从百度指数方面研究P2P平台的文章很少，

本文尝试借鉴前人的经验 从代表网络搜索量的百度指数

角度对P2P平台成交量进行研究。 

3．背景介绍和变量选取 

3.1．拍拍贷背景介绍 

拍拍贷全称是上海拍拍贷金融信息服务有限公司，是

中国第一家网络信用借贷平台。它成立于2007年6月，是

P2P平台的私营企业的代表。鉴于此，本文拟选取拍拍贷

作为论文选取对象。 

3.2．数据及样本情况 

3.2.1．百度指数和成交量的关系 

百度指数是以百度海量网民行为数据为基础的分享

平台，它包含趋势研究、需求图谱、舆情洞察和人群画像

四个方面。其中，百度整体搜索指数=移动搜索指数+PC

搜索指数。从图3可以初步判断，平台的成交量和百度指

数的走势基本是一致的，即二者呈现正相关关系，但是正

相关关系不是同期的，而是滞后的正相关关系。投资人数

和借款人数对平台的关注越多，其百度指数会上升，成交

量也会上升。平台的成交量越高，越会吸引更多的人来关

注它。同时，人们如果有投资或借款动机，会先关注某一

P2P平台，再会根据关注结果采取投资不投资和借款不借

款的行动，所以滞后期的百度指数和P2P平台成交量呈现

正相关关系。 
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图1 拍拍贷的成交量和百度指数走势图(2016年7月1日—2017年2月28日)。 

3.2.2．平台交易数据及变量的选择 

本文中所涉及的平台交易数据全部来自网贷之家。考

虑到本文主要研究的是影响平台成交量的因素，所选取的

变量依次为百度指数、成交量（万元）、预期收益率（%）、

投资人数（人）、借款人数（人）、平均借款期限（月）、

资金净流入（万元）和借款标数（个）八个变量并截取网

贷之家中关于拍拍贷2016年7月1日至2016年12月31日共

184天的日数据作为样本数据，随机选取2017年1月1日至

2017年2月28日的20日数据进行预测值和真实值的比较，

表1是关于变量名称和变量的说明。 

 

表1 变量名称及变量说明。 

变量名称 变量编号 变量说明 

成交量（万元） Y 该平台在某一时间段内满标并通过复审成交的总金额（包括债券转让；不包括新手标、体验标） 

百度指数 X1 
百度指数以网民在百度的搜索量为数据基础，以关键词为统计对象，科学分析并计算出各个关键词在

百度网页搜索中搜索频次的加权和。根据搜索来源的不同，搜索指数分别PC搜索指数和移动搜索指数。 

预期收益率（%） X2 指平台标的的预期收益率 

投资人数（人） X3 平台某个时间段内发生过投资的人数。 

借款人数（人） X4 拍拍贷平台在某个时段端内发生过借款的人数。 

平均借款期限（月） X5 平台在某一时间段内已成交标的的按成交量加权的加权平均数。 

借款标数（个） X6 平台实际发生借款标的数量。 

资金净流入（万元） X7 平台当天待收金额减去前一天待收金额。 

资料来源：网贷之家 

4．实证分析 

4.1．检验数据的平稳性（单位根检验） 

由于样本数据为时间序列数据，为了保证序列的平稳性和避免伪回归现象，在建立计量经济学模型之前要对序列

进行单位根检验。本文单位根检验采取ADF检验方法，只要ADF值小于三个临近值中的任何一个，那么该序列为平稳

序列。表2是对8个变量分别进行的ADF检验，结果表明8个变量序列均是平稳序列。 

表2 单位根检验（ADF检验）结果。 

变量 ADF值 1%临近值 5%临近值 10%临近值 结论 

成交量（万元） -3.693005 -4.010740 -3.435413 -3.141734 平稳 

百度指数 -8.755009 -3.466580 -2.877363 -2.575284 平稳 

预期收益率（%） -7.383912 -4.008987 -3.434569 -3.141237 平稳 

投资人数（人） -10.67626 -3.466176 -2.877186 -2.575189 平稳 

借款人数（人） -11.32585 -4.008987 -3.434569 -3.141237 平稳 

平均借款期限（月） -11.13682 -4.008987 -3.434569 -3.141237 平稳 

借款标数（个） -10.75446 -4.008987 -3.434569 -3.141237 平稳 

资金净流入（万元） -12.92920 -4.008987 -3.434569 -3.141237 平稳 

4.2．格兰杰因果检验 

格兰杰因果检验能够考察变量之间是否具有预测能力。检验过程中，由于格兰杰因果关系检验对滞后期的选取有

较大的敏感性，本文根据赤池信息量（AIC）准则和贝叶斯信息（SC）准则以及残差序列是否存在序列相关性来确定

最优滞后期。本文主要考察的是和百度指数（X1）相关的格兰杰因果检验，考察百度指数是否对于其他变量具有预测

能力。表4是各变量滞后一期的结果。 
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表3 各变量的格兰杰因果检验结果。 

Null Hypothesis Obs F—Statistic Prob 结论 

X1 does not Granger Cause Y 184 3.77968 0.0247 拒绝 

Y does not Granger Cause X1 184 1.35503 0.2606 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X2 184 0.48492 0.6166 不拒绝 

X2 does not Granger Cause X1 184 0.51725 0.5971 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X3 184 3.41140 0.0352 拒绝 

X3 does not Granger Cause X1 184 1.41984 0.2445 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X4 184 3.50494 0.0322 拒绝 

X4 does not Granger Cause X1 184 1.21537 0.2991 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X5 184 0.04767 0.9535 不拒绝 

X5 does not Granger Cause X1 184 0.22926 0.7954 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X6 184 4.48378 0.0126 拒绝 

X6 does not Granger Cause X1 184 1.07982 0.3419 不拒绝 

X1 does not Granger Cause X7 184 0.58326 0.5591 不拒绝 

X7 does not Granger Cause X1 184 2.03979 0.1331 不拒绝 

 

由表3可知： 

（1）百度指数与成交量存在单项的因果关系，百度

指数是成交量的格兰杰原因的概率是73.94%，百度指数的

变化会引起成交量的变化。含有滞后期的百度指数有助于

提高预测成交量的能力和精准度。 

（2）百度指数和预期收益率存在双向的格兰杰因果

关系，百度指数是预期收益率的格兰杰原因的概率是

40.29%，百度指数的变化会引起预期收益率的变化。不论

是投资者还是借款者，都会非常关心P2P平台的预期收益

率，同等条件下预期收益率高的P2P平台更受投资者的青

睐。同时，P2P平台只是一个提供投资和借款的理财平台，

其赚取的收益多是从投资者和借款者的利息差额获取，预

期收益率高的平台意味着借款者要偿还更高的借款利息。 

（3）百度指数和投资人数存在单项的因果关系。百

度指数是投资人数的格兰杰原因的概率是75.55%，百度指

数的变化会引起投资人数的变化。出于投资收益的考虑，

投资者更加关注本金的安全性及收益性，含有滞后期的百

度指数有助于提高对投资人数的预测能力。 

（4）百度指数和借款人数存在双向的格兰杰因果关

系，百度指数是借款人数的格兰杰原因的概率是70.09%，

百度指数的变化会引起借款人数的变化。该平台百度指数

的趋势可能更多的是靠投资者驱动。 

（5）百度指数和平均借款期限存在双向的格兰杰因

果关系，百度指数是平均借款期限的格兰杰原因的概率是

20.46%，百度指数的变化会引起平均借款期限的变化。 

（6）百度指数和借款标数存在单向的格兰杰因果关系，

百度指数是借款标数的格兰杰原因的概率是65.81%，百度指

数的变化会引起借款标数的变化。借款者关注越多，采取的

借款行动可能性越大，借款标数也会随之增长。含有滞后期

的百度指数有助于提高对借款标数的预测能力。 

（7）百度指数和资金净流入存在双向的格兰杰因果

关系，百度指数是资金净流入的格兰杰原因的概率是

86.69%，百度指数的变化会引起资金净流入的变化。资金

净流入的多少可以反映该平台支付投资者本金和收益的

能力，也可以向借款者传递有能力借款的信号，吸引更多

的投资者和借款者的关注。一旦投资者和借款者对于某平

台关注度高，该平台成交量上升的同时，资金的净流入也

会随之上升。滞后期的百度指数有助于一高资金净流入的

预测能力。 

综上所述，百度指数的滞后项有助于提高对其他变量

的预测能力。根据以往经验及不同滞后性模型的判定，考

虑到内生性问题，最终决定用滞后一期的百度指数对成交

量预测研究。 

4.3．回归分析及预测结果 

为了比较说明百度指数对于成交量预测的作用，本文

先后建立两个线性回归模型，分别为不含百度指数的回归

模型和含有滞后一期的百度指数的回归模型，进行比较研

究，表4和表5分别是两个模型的回归结果。 

表4 不含百度指数的回归模型结果。 

Variable  Coefficient Std.Error t-Statistic Prob. 

C  -2270.501 537.4608 -4.224497 0.0000 
X2 146.3455 24.43947 5.988080 0.0000 

X3 0.149996 0.023086 6.497305 0.0000 

X4 -0.017200 0.022290 -0.771633 0.4414 
X5 -193.8081 28.91256 -6.703250 0.0000 

X6 0.253461 0.022446 11.29193 0.0000 

X7 0.000652 0.007402 0.088134 0.9299 

 

R-squared 0.954112 Mean dependent var 6888.598 
Adjusted R-squared 0.952557 S.D. dependent var 2445.879 

S.E of regression 532.7476 Akaike info criterion 15.43127 

Sum squared resid 50236135 Schwarz criterion 15.55358 
Log likelihood -1412.677 Hannan-Quinn criter 15.48085 

F-statistic 613.3755 Durbin-watson stat  1.800768 

Prob(F-statistic) 0.000000   
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表5 含有百度指数的回归模型结果。 

Variable  Coefficient Std.Error t-Statistic Prob. 

C  -2602.865 582.6845 -4.467024 0.0000 
X1(-1) 0.028634 0.016959 1.688398 0.0931 

X2 146.3173 24.64729 5.936445 0.0000 

X3 0.142623 0.023693 6.019694 0.0000 
X4 -0.015659 0.022207 -0.705143 0.4817 

X5 -192.2745 28.78464 -6.679760 0.0000 

X6 0.251815 0.022348 11.26785 0.0000 
X7 0.001823 0.007411 0.245984 0.8060 

 

R-squared 0.954364 Mean dependent var 6911.377 
Adjusted R-squared 0.952538 S.D. dependent var 2432.940 

S.E of regression 530.0340 Akaike info criterion 15.42649 

Sum squared resid 49163801 Schwarz criterion 15.56680 
Log likelihood -1403.524 Hannan-Quinn criter 15.48336 

F-statistic 522.8087 Durbin-watson stat  1.818032 

Prob(F-statistic) 0.000000   

由表4和表5可得：不含百度指数的回归模型结果为： 

1 2 3 4 5 6 7
ˆ 2270.50 146.3455 0.149996 0.017200 193.8081 0.253461 0.000652Y X X X X X X= − + + − − + +  

含有百度指数的回归模型结果为： 

2 1 2 3 4 5 6 7
ˆ 2602.865 0.028634 ( 1) 146.3173 0.142623 0.015659 192.2745 0.251815 0.001823Y X X X X X X X= − + − + + − − + +  

模型整体对成交量变动的解释效果较好，在回归模型

中加入滞后一期的百度指数后，R
2 由95.41%上升到

95.43%，无自相关。 

（1）百度指数每增长1%，该平台1天后的日成交量

将增长2.86%；平均收益率每增长1%，该平台的日成交量

将增长146.32%；投资人数每增长1%，该平台的日成交量

将增长14.26%；借款人数每增长1%，该平台的日成交量

将下降1.57%；平均借款期限每增长1%，该平台的日成交

量将下降192.27%；借款标数每增长1%，该平台的日成交

量将增长25.18%；资金净流入每增长1%，该平台的日成

交量将增长0.18%。由此可得，投资者倾向于收益率高、

借款时间短的产品。 

（2）图2是回归模型的预测图，RMSE=518.3191，而

不含百度指数的回归预测图中，RMSE=522.5155。所以，

含有滞后一期的百度指数的回归模型的预测效果更好。 

（3）真实值与预测值的比较 

下表是随机截取的2017年1月11日至2017年1月30日

共20日的成交量数据真实值与拟合值的比较。其中，Y表

示该平台日成交量的真实值，Y1表示不含百度指数的回归

模型的预测值，Y2表示含有滞后一期的百度指数的回归模

型的预测值，E1=（Y1-Y）2，E2=（Y2-Y）2，它们分别表

示预测值与真实值的差距，差距越小，预测效果越好。

F=E1-E2，逻辑值表示如果F>0，则表示为1；如果F<0，则

表示为0。在随机截取的20日数据中，逻辑值为1 的有17

个，逻辑值为0的有3个。综上所述，Y1比Y2更接近于真实

值Y，即含有滞后一期的百度指数的回归模型的预测效果

好于不含百度指数的回归模型。 

 

图2 回归模型预测图。 

表7 真实值与预测值的比较。 

日期 Y Y1 Y2 F=E1-E2 逻辑值 

2017/1/11 12924.49 9503.646723 12932.79434 11702099.8 1 

2017/1/12 9946.62 9445.855392 9384.824543 -64848.943 0 

2017/1/13 10642.78 6456.211286 9396.428506 15973965.6 1 

2017/1/14 7509.25 6300.588731 6435.569097 308071.381 1 

2017/1/15 6414.18 16908.72822 6277.372183 110116826 1 

2017/1/16 18470.5 9329.27761 16778.99149 80700745.7 1 

2017/1/17 9460.95 9317.005033 9217.85889 -38373.135 0 

2017/1/18 8939.41 10706.02801 9209.594469 3047939.53 1 
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日期 Y Y1 Y2 F=E1-E2 逻辑值 

2017/1/19 11688.59 13920.05193 10573.77022 3736599.19 1 

2017/1/20 15741.17 9174.427796 13839.19319 39504587.4 1 

2017/1/21 9100.32 9665.191163 9198.309718 309477.446 1 

2017/1/22 8775.64 11084.08671 9670.550799 4528060.89 1 

2017/1/23 11079.61 9984.376357 11095.96653 1199269.2 1 

2017/1/24 9507.81 16211.39082 10014.00886 44681758.6 1 

2017/1/25 17538.57 13363.23617 16287.81314 15869019.9 1 

2017/1/26 16153.93 3993.050649 13509.94445 140896327 1 

2017/1/27 3964.87 3721.921372 4235.054206 -13975.47 0 

2017/1/28 3812.94 3198.471431 3994.282832 344686.4 1 

2017/1/29 3533.74 3327.397901 3434.714495 32771.0112 1 

2017/1/30 3580.16 -2402.341098 3554.267529 35789649 1 

 

5．结论与建议 

本文探讨了基于百度指数的网络搜索量与P2P平台成

交量、预期收益率、投资人数、借款人数、平均借款期限、

借款标数和资金净流入的关系，并以拍拍贷为例，创建两

个回归预测模型，结果表明含有滞后一期的百度指数的回

归模型比不含有百度指数的回归模型预测效果更好。主要

结论如下： 

第一，搜索引擎的快速发展为投资者关注互联网金

融尤其是P2P平台提供了契机。百度是中国搜索引擎市场

的方向标，其旗下的百度指数也能够最大程度的反映投

资者和借款者对于P2P平台的关注。本文虽然验证了百度

指数与投资人数和借款人数均呈正相关关系，但是百度

指数的趋势更多是有投资者驱动还是借款者驱动是没法

验证的。互联网金融时代，用户关注和流量都对平台的

发展作用不可小觑，甚至是平台能否在互联网金融的浪

潮中生存下去的决定因素。在研究P2P平台成交量时，引

入百度指数，是符合互联网金融发展的趋势，具有时代

性和创新性。 

第二，百度指数与P2P平台成交量是正相关关系，同

时具有滞后性。本文选取的是滞后一期的百度指数进行

分析研究，发现含有滞后一期的百度指数的模型比不含

百度指数的模型的决定系数高，并且对于P2P平台成交量

有更好的预测能力。不可否认的是近年来，互联网金融

尤其是P2P平台呈现爆发式的增长态势，但是监管层的法

律法规及相应措施仍处在发展和完善之中。投资者更倾

向于在预期收益率高和平均借款期限较短的平台进行投

资，如何控制P2P平台的风险非常重要。投资者具有盲目

性和羊群效应，一旦关注某一平台的人数骤增，就要时

刻警惕随时可能发生的风险。从百度指数的研究视角监

测P2P平台可能的风险，无论是对于投资者、借款者还是

平台本身的发展，都具有重大的意义。从监管者角度来

看，鉴于百度指数与P2P平台成交量的正相关关系和百度

指数的前瞻性，监管者可以分析P2P平台的百度指数来检

测和控制P2P平台的风险，维护广大投资者、借款者和P2P

平台的切身利益。 

第三，大数据时代已经到来，研究P2P平台也要加入

大数据的时代印记。基于网络搜索量而形成的百度指数不

仅为研究互联网金融领域提供新的数据来源，同时利用百

度指数建立预测P2P平台成交量模型，进行风险监测，丰

富了P2P领域的研究内容和研究方法。在运用此方法的时

候，要注意到本文首先初步判断百度指数和P2P平台成交

量存在正相关关系后运用拍拍贷的数据做实证研究，如果

二者之间不成正相关关系，能否研究还有待商榷。除此之

外，本文所选取的拍拍贷百度指数只是搜索了拍拍贷，但

和该平台相关的搜索并没有涉及，在之后的研究中，可以

考虑对百度指数进行研究，而并不是简单的运用百度指数

的结果。 

第四，本文主要探讨了基于网络搜索量的百度指数与

P2P平台成交量的关系。平台背景主要有民营系、银行系、

上市公司系和国资系四种，其对投资者对P2P平台的选取

意义重大。其次，随着互联网技术的不断进步，投资者可

获取信息的渠道越来越广泛，信息披露程度也会影响平台

成交量。百度指数与平台背景和平台信息披露程度之间的

关系在本篇论文中尚未得到验证和解释。此外，P2P平台

众多，据网贷之家数据显示，截至2017年2月，运营平台

数量为2335家。本文仅仅选取了拍拍贷一家平台进行实证

研究，有一定偶然性因素存在，或许由于各种原因，也有

某些P2P平台与百度指数存在其他关系，缺乏与其他平台

的对比性研究是本文的局限性之一。 

第五，百度指数分为移动搜索指数和PC搜索指数，仅

就百度指数而言，不同客户端的搜索指数可以侧面反映用

户行为。如何把不同客户端的搜索指数纳入到P2P平台成

交量预测模型中刻画用户行为，为P2P平台经营者和监管

者提供研究支撑是以后可以研究的方向。此外，无论是百

度指数研究还是P2P平台研究，本文都没有分地区进行研

究，把不同地区百度指数所刻画出来的用户的年龄、性别、

收入等信息与P2P平台相应成交量结合一起，来探索互联

网金融时代投资者行为，也许是个不错的研究方向。 
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